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Caracterizacao do ruido

| (1 Utilizando a run 497(5 imagens de ruido): f(2) = fo(@) + fe(2)
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Caracterizacao do ruido

Parametros da Gaussiana
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Caracterizacao do ruido

Parametro da Exponencial

0.0080 -

0.0075 A

0.0070 -

0.0065 A

0.0060 -

0.0055 A

0.0050 -




s A
Extracao de parametros dos tracos

Selecao manual das imagens via python
Rotacao das imagens selecionadas para centralizacao
Filtro Gaussiano para suavizacao

Extracao de largura e comprimento
Modelagem da funcao de degradacao
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T
Extracao de parametros dos tracos

A Selecdo manual das imagens via python
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Extracao de parametros dos tracos

[d  Rotacdo das imagens selecionadas para centralizacdo
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Extracao de parametros dos tracos

[d  Filtro Gaussiano(mascara = 4)

10



I —————————— I

Extracao de parametros dos tracos

1 Andlise das médias 5
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Extracao de parametros dos tracos

[ Analise dos tracks
A Alto contraste
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Extracao de parametros dos tracos

[ Analise dos tracks
A Alto contraste
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Extracao de parametros dos tracos

A Analise dos tracks
EI Contraste médio
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Extracao de parametros dos tracos

A Analise dos tracks
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Extracao de parametros dos tracos

[ Analise dos tracks
A Baixo contraste
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Extracao de parametros dos tracos

[ Andlise dos tracks

ErE 4
e i
o D e B
._m ..m |\|.|\\ =
.w_..m M. nnl..l
ll”h o
b R e e e o o B
[ | i e o P —~
[ S
s
'l’
s (=)
|||||| - O
l\ll, —
i
|-|‘\'\
RN
llllls u%
~
-~ ——
-~
AHHHHII .
lllllllllllll l6
ok,
S
I"
lllllll
-~ -
o R
\\\|
,I'l\
-
\h“h | O
|II-I||-|‘\ ""’J =
h“ -
""' \\\
Y
? v e
1 |l Ll | T |l T
0 =} n o Ta) o n
— —~ o o o2} [oa) o]
o o o (@] (9] [9)] [+)]
— — — —
o [=]
o o
o >
(=] (=]
2 =
O
© | o o
N [o¢] s3]
o o
o
(%) ©o ©o
©
—
)
o 2 2
) R R
~ ~
o o

M~
i




I —————————— I

Extracao de parametros dos tracos

(1 Anadlise dos tracks
(d Devido a dificil tarefa de mapear os thresholds para os diversos tipos de dados foi

decidido medir os tragcos manualmente, definir as melhores técnicas de
pré-processamento para este experimento e retomar esta analise
futuramente(devido a importancia de caracterizar a degradacao).
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Extracao de parametros dos tracos

A Extraindo parametros dos tracks(somente retas)
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Extracao de parametros dos tracos

d O banco de dados das medidas sao encontrados em:
https://docs.google.com/spreadsheets/d/1gTKmBRjng2EMX2C3vLt1EKMgriyFqTFh
pXB4Xb2UOcw/edit#gid=0
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Extracao de parametros dos tracos

[d  Histogramas dos dados coletados:
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Geracao de tracos
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Geracao de tracos
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Geracao de tracos
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Geracao de tracos
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Atualizacoes

Davide sugeriu algumas modificacdes:
> Utilizar o truth(peloto) deixou as imagens muito artificiais.
> Inserir efeito de borda
> Aplicar poisson nos pixels acesos

e
%06
=3
&
o
NI
& &
6{\ &
N (»
X QO
NI
NN
[ ] \.(\)

Uma solucdo:
Truth um pouco maior...
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Outra solugdo:
- Umtruth para areta
geradora do track
- OQOutro para a energia do
track
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Distribuicao de energia no track

Como deve ser..
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T
Implementacao

(] A simetria ocorre devido a o0 espaco entre as gaussianas que
geram o track ser uniforme;

J Uma das solucdes pode ser obtida variando a distancia entre
estes pontos;

J Pode-se usar distribuicoes de probabilidade para aplicacdo deste
efeito.
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: Gamma

Exemplo
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: Lognormal

Exemplo
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Implementacao

(] Para os exemplos anteriores foram utilizados distribuicoes
parametricas;

O algoritmo viabiliza a implementacdo de distribuicdes ndo
parametricas onde a curva desejada € o parametro de entrada.
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s,
Criando tracks curvos

(1 Outra possibilidade € distribuir o centro das gaussianas de forma
curva(por um polindmio por exemplo).

0 50 100 150 200 250 300 350 400
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Novas sugestoes

(] Estudo da correlacao entre os pixels nas imagens de ruido;
d Analisar outras simulacdes existentes na colaboracao;
J Energia como medida de performance.
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Estudo da correlacao entre pixels

D Padronizado pelo
, experimento
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Estudo da correlacao entre pixels

Jd Coluna como uma v.a
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-Cada coluna tem uma v.a
associada!!

-Conseguimos obter a relagcao
entre os vizinhos (laterais)
medindo a correlagao entre as
va’s.
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Estudo da correlacao entre pixels

d Coluna como uma v.a(Matriz de covariancia para uma imagem)

Spikes muito loucos
Parece que alguns
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Estudo da correlacao entre pixels

d Coluna como uma v.a(Exemplo para uma imagem)

Qual é a posicao
destes spikes?
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Estudo da correlacao entre pixels

d Coluna como uma v.a(Matriz de covariancia)

Antes de tentar entender o problema vamos aumentar o niumero de amostras(mais imagens).

->Run 817
10 imagens 50 imagens 100 imagens
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Estudo da correlacao entre pixels

d Coluna como uma v.a(Matriz de covariancia)

Antes de tentar entender o problema vamos aumentar o niumero de amostras(mais imagens).
->Run 818
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Estudo da correlacao entre pixels

d Coluna como uma v.a(Matriz de covariancia)

Antes de tentar entender o problema vamos aumentar o niumero de amostras(mais imagens).

->Run 819
10 imagens 50 imagens 100 imagens
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Estudo da correlacao entre pixels

d Coluna como uma v.a(Matriz de covariancia)

Antes de tentar entender o problema vamos aumentar o niumero de amostras(mais imagens).
->Run 820

10 imagens 50 imagens 100 imagens
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Estudo da correlacao entre pixels

J Coluna como umav.a

Sera que as imagens explicam esse comportamento?

-> Selecionando algumas imagens aleatdrias no banco de dados: 817
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Estudo da correlacao entre pixels

J Coluna como umav.a

Sera que as imagens explicam esse comportamento?

-> Selecionando algumas imagens aleatdrias no banco de dados: 818
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Estudo da correlacao entre pixels

J Coluna como umav.a

Sera que as imagens explicam esse comportamento?

-> Selecionando algumas imagens aleatdrias no banco de dados: 819
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Estudo da correlacao entre pixels

J Coluna como uma v.a

Sera que as imagens explicam esse comportamento?

-> Selecionando algumas imagens aleatdrias no banco de dados: 820
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Estudo da correlacao entre pixels

4 Linha como uma v.a(Matriz de covariancia)

Analisando todos os runs com 100 imagens.

-Parece que as linhas sao descorrelacionadas(exceto no run 820)..
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Conclusoes parciais

1 Considerando que o tempo exposicao 100 ms;
O Aslinhas podem ser geradas de forma independente

Q As colunas n3o...

e Como podem ser geradas??

— Se forem gaussianas é possivel a partir da matriz de covariancia(mas acho que ndo sdo)
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