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Contextualizacao

A Estimadores de Densidade de Probabilidade

d Inferéncia probabilistica de determinado processo estocastico
4 Descricao
A Clusterizacao;
A Robustez;
4 Classificacgao.

A Estimadores Nao-Parameétricos

A Mais flexiveis
1 Melhora a estimagao(viés e variancia) com o aumento de eventos.

d Estimacio Robusta x Perda de Eficiéncia
Q Enfase moderna.

A Impossibilidade de encontrar o modelo 6timo
A Parte da comunidade que trabalha com o tema.



Contextualizacao

d Visualizando o problema
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Contextualizacao

A Formulas Basicas

Ponto de Estimagao

_ Variavel
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Trabalho Atual

[ Algoritmos Desenvolvidos

Estimadores nao-parametricos
Estimadores Histograma
Estudados Poligonos de Frequéncia
Average Shifted Histogram
Kernel Density Estimation

Seletores Implementados

Seletores de largura de banda Seletores de largura de banda
Regra de Sturges Banda Fixa Banda Variavel
Regra de Scott Maximum Likelihood Sample Point Estimator
Regra de Freedman e Diaconis Unbiased Shimazaki-Shinomoto Adaptativo
Regra de Doane > Biased Binned Kernel Density Estimator
Método de Shimazaki-Shinomoto Q Complete Merged Kernel Density Estimator*
Método de Rudemo Modified
LHM Trimmed
Silverman

Silverman Robusto
o Silverman Adaptativo
Scott
Sheather and Jones




Trabalho Atual

1 Resultados Preliminares
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Il Feito

Trabalho

Trabalho Futuro Moo

3 Concatenar no mesmo documento comparagoes entre diferentes tipos de
estimadores nao-parametricos.

3 Avaliar a utilizagao dos estimadores nao-parametricos na escolha da
“densidade referéncia” utilizada nos seletores de banda variavel.

d Comparar diferentes seletores de banda variavel para KDE, com um estudo
mais amplo dos seletores baseados na CV.

[ Adicionar realidades com outliers e avaliar a resiliéncia dos seletores;

N

A Avaliar o custo computacional dos métodos;

A Ampliar os estudos para o contexto multivariado;

(1 Relacionar a estimacido com a classificacao de eventos;



